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ABSTRAK

Distribusi log-logistik merupakan salah satu distribusi yang dapat diaplikasilcan untuk data mutu
lingkungan, Makalah ini membahas pembangkitan data dari distribusi log-logistik mulai dari
pembangunan algoritme sampai pembuatan program komputer pada perangkat lunak MATLAB.
Metode pembangkitan datanya menggunakan metode inverse transform. Ada dua jenis data yang
dibangkitkan, yaitu data lengkap dan data tersensor kiri. Dalam makalah ini diberikan contoh data
yang dibangkitkan dari distribusi log-logistik.
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1 Pendahuluan

Distribusi log-logistik merupakan salah satu distribusi yang dapat diaplikasikan untuk data
mutu lingkungan (Warsono, 1996}, data asuransi {Klugman dki, 2004), data survival {Collet,
2003}, dan data ekonomi {Risk, 1961). Ada beberapa bentuk fungsi densitas dari distribusi log-
logistik, hal ini tergantung pada jenis aplikasinya.

Beberapa perangkat lunak, ada yang belum memuat perintah untuk membangkitkan data dari
distribusi log-logistik. Salah satu diantaranya adalah perangkat lunak MATLAB. Tujuan dari
makalah ini adalah membahas pembangkitan data dari distribusi log-logistik mulai dari
pembangunan algorittne sampai pembuatan program komputer pada perangkat lunak
MATLAB, Metode pembangkitan data yang digunakannya adalah metode inverse transform (Law
& Kelton, 2000). Ada dua jenis data yang dibangkitkan yaitu data lengkap, dan data tersensor
kiri.

2 Distribusi Log-logistik

Salah satu distribusi yang dapat diaplikasikan untuk data mutu lingkungan adalzh distribusi
log-logistik diperumum {Warsono, 1996). Distribusi log-logistik adalah distribusi khusus dart
distribusi log-logistik diperumum, dimana bentuk fungsi densitasnya adalah

. |
o erx
P = ‘[m—a—)

;x> 0,

dimana a > 0 adalah parameter skala, dan —c < 8 < o0 adalah parameter lokasi. Momen ke-k
untuk distribusi log-logistik (Klugman dkk,, 2004) di atas adalah
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Sedangkan fungsi distribusinya adalah
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Glxaf)= (m);x > 0.
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3 Algeritme Pembangkitan Data

Pada bagian ini akan dibangun algoritme untuk membangkitken data lengkap dan data
tersensor kiri dari distribusi log-logistik. Misaikan u = G(x; a, 8), atau

. efxt
T 14 efxaf

x = [‘Eﬁ;—ﬁ-r/a. (1)

Berdasarkan uraian di atas, dengan menggunakan metode inverse transform algoritme untuk
membangkitkan data lengkap dari distribusi log-logistik adalah sebagai berikcut:

Tentukan nilai parameter a dan f.
(1) Bangkitkan data u dari distribusi seragam (0,1).
{2) Hitung nilai x dengan menggunakan Persamaan (1).

Sementara itu, dengan mengacu pada Warsono (1996}, algoritme untuk membangkitkan data
tersensor kiri dari distribusi log-logistik adalah sebagai berikut:

{1) Tentukan nilai parameter & dan §.
{2) Tentukan persentase data tersensor (p).

{3} Bangkitkan data dari distribusi log-logistik dengan menggunakan algoritme untuk data
lengkap,
{4) Urutkan data dari kecil ke besar,

{S) Tentukan titik sensor kiri sedemikian sehingga persentase data yang kurang dari titik
sensor tersebut sebesar p.

sehingga

4 Program MATLAB dan Contoh Data

Program MATLAB untuk membangkitkan data lengkap dari distribusi log-logistik disajikan
dalam = Gambar 1. Sedangkan Gambar 2 mengtlustrasikan program MATLAB untuk
membangkitkan data tersensor kiri dari distribusi log-logistik.

Dengan menetapkan nilai o = 4,7110 dan § = —6,3344, hasil pembangkitan data lengkap
sebanyak n =30 pengamatan disajikan dalam Tabel 1. Sementara itu dengan menetapkan
o=47110, f=-63344, n=90, persentase sensor untuk 6 kelompok data
p =0,3;0,25:0,2;0,15;0,1; 0,05, data tersensor kiri hasil pembangkitan dengan menggunakan
program MATLAB yang ada pada Gambar 2 disajikan dalam Tabel 2. Titik sensor untuk setiap
kelompok masing-masing adalah 3,75; 3,16; 3,02; 2,75; 2,02; dan 1,86.

function X = Generatell(n,a,b)

% a = alpha dalam model TLL

% b = beta dalam model TLL

% program membangkitkan data berukuran n
% berdistribusi Log-lLogistic, LL(a,b)

$ rand( state’,100)

for i=l:n
U=rand(1,1);
X(1,1)={(U/((1-U)*exp(b))) " (1/a);
End

Gambar 1. Programn MATLAB untuk Membangkitkan Data Lengkap
dari Distribusi Log-logistik
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function [X,BD,t]=SkemalA(N,a,b,p)
% Program untuk membangkitkan data skema A

% N adalah sample size

% a dan b adalah parameter distribusi LL

% p adalah vektor persentase data yang tersensor
% Pembangkitan Data Distribusi LL

A = GeneratelL(N,a,b):

B = rand(N,1)}:

C = [A,B);

D = sortrows(C,2}:

baris=N/6;

MAT=reshape{D(:,1),baris, 8);

datasort=sort (MAT);

sensor=floor (N/6*p)+1;

t=sensor-1;

% Pemilihan BD

for i=1:6
BD({i)=datasort{sensor{i),i):

end

Xl=datasort (sensor(l):baris;1);

X2=datasort (sensor(2) :baris,2):

X3=datasort (sensor(3):baris, 3);

Xd=datasort {sensor({4):baris,4);

X5=datasert{sensor(5):baris,5);

X6=datasort{sensor(6):baris, 6}

X=[X1;X2;X3:%4;:%5;X6];

Gambar 2. Program MATLAB untuk Membangkitkan Data Tersensor Kiri

dari Distribusi Log-logistik

Tabel 1 Data Lengkap Hasil Pembangkitan

5,25 2,69 4,40
6,20 8,06 1,91
2,55 7,42 5,54
6,33 3,79 6,73
4,30 5,15 4,50
2,39 2,62 4,89
3,13 3,59 4,81
3,99 6,37 3,50
7,43 . .5,10 4,40
7.75 7,51 2,75
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Tabel 2 Data Tersensor Kiri Hasil Pembangkitan

<375 | 333 | <302 | 485 | 436 | 413 |
743 | <316 | 525 | 364 | 262 | 489 |
400 | 336 | 718 | 275 | 450 | 313
639 | 380 | 359 | 440 | 346 | 532
<375 | 487 | 512 | 407 | 488 | 366
620 | <316 | 742 | 399 | 637 | 260
375 | 450 | 775 | 750 | 510 | 386
525 | <316 | 399 | 599 | 486 | 346
383 | 515 | 440 | <275 | 751 | 673
440 | 316 | 538 | 379 | 202 | 430
<375 | 493 | <302 | <275 | 633 | 285
457 | 413 | 305 | 481 | 546 | 459
663 | 55¢ | 326 | 464 | 806 | 304
462 | 337 | <302 | 313 | <202 | 186
<375 | 752 | 302 | 424 | 239 | 350
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